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Cilj za danas

[l Formalizacija u€enja.
[l Pomeraj (eng. bias) i varijansa (eng. variance).

[] Resenja.



Slozenost modela

Underfitting Desired Overfitting
Izvor https://www.barelysignificant.com/slides/vendredi_quanti_2021/vendredi_quantis#32

[1 overfitting - preprilagodavanje, preobuéavanje.

[1 underfitting - podobucavanje.



https://www.barelysignificant.com/slides/vendredi_quanti_2021/vendredi_quantis#32

Polinomijalna regresija
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[ Funkcija hipoteze:
h(x) = 0o 4 01x + O2x> + 03x°.



Podobucavanja i preobucavanje

Nising

Y= But O4K

I Hotost

Podobucavanje.

[ Visoko pristrasan,
eng. high bias.

[1 Greska modela je
visoka.
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f Hotost
[ Model je
odgovarajuci.

[J Greska modela je
poboljsana.

Nising

J Hogos?

Preobucavanje.

[1 Velika
varijabilnost.

[1 Greska modela je
nula.



Bias—variance tradeoff
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Intuition for bias and variance
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Opverfitting and high variance demonstration
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Training and test error
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Resenja. Regularizacija.

[] Ridz regresija se zasniva na L normi (euklidsko rastojanje).
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[ Laso regresija, koja se zasniva na -meri.
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Hvala na paznji.

Molim vas pitajte sve sta
vas interesuje.
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